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Ozet — Mobilya yiizyillardir insanhi@m Kkiiltiirel zenginliginin bir yansimasi olmustur. Ayn1 zamanda diinya ekonomisinde
mobilya endiistrisi 6nemli bir yere sahiptir. Fakat bu endiistride rekabet hizli bir sekilde artmaktadir. Mobilya {irlinii i¢in estetik,
fonksiyonellik, dayaniklilik ve maliyet agisinda ¢ok farki tiirleri vardir. Mobilya tercihleri yasa, cinsiyete sosyal ¢evreye gore
degisebilmektedir. Tiiketiciler genellikle ilk olarak mobilyanin estetik goriiniisiine gore karar vermektedir. Bazi durumlarda
sadece goriiniis nedeni ile bile mobilya triinii red edilebilmektedir. Veri madenciligi bir ¢ok alanda kullanilmakta ve 6nemli
degerler olusturmaktadir. Veri bilimi {izerine yapilan bilimsel ¢aligmalar hizla artmaktadir. Veri analizi ig diinyasmimn da ilgisini
¢ekmektedir. Mobilya tasariminda geometrik formlar kritik bir rol oynar. Bu ¢alismada Sinop tiniversitesi 6grencilerinden anket
yolu ile veriler elde edilmistir. Ankete 6grencilerin 6zellikleri (cinsiyet, yas, memleket) ve mobilya tasarimda en ¢ok kullanilan
geometrik form (kare, daire, liggen ve tiirevler) tercihleri sorulmustur. Daha sonra elde edilen veriler karar agaci algoritmalart
kullanilarak anlamli bilgiler elde edilmistir. Calisma sonucunda belirli bolimlerdeki iiniversitesi dgrencilerinin mobilyada
geometrik form egilimleri belirlenmistir.

Anahtar Kelimeler — Mobilya, Form, Algoritma, Tasarim, Veri Madenciligi

Evaluation of Geometric Form Preferences in Furniture Design of
University Students by Data Analysis: Sinop University Case

Abstract —Furniture has been a reflection of the cultural richness of humanity for centuries. At the same time, the furniture
industry has an important place in the world economy. However, competition in this industry is increasing rapidly. For furniture,
there are many different types of aesthetics, functionality, durability and cost. Furniture preferences vary according to age, gender
and social environment. Consumers usually decide on the aesthetic appearance of furniture first. In some cases, the furniture
product can only be rejected because of its appearance. Data mining is used in many areas and creates important values. Scientific
studies on data science are increasing rapidly. Data analysis draws attention in the business world. Geometric forms play a critical
role in furniture design. In this study, data were obtained from the students of Sinop University by means of a questionnaire. The
characteristics of the students (gender, age, country) and geometric form (squares, circles, triangles and derivatives) which are
the most used in furniture design were asked in the survey. Then data obtained by using decision tree algorithms were obtained.
At the end of the study, the geometric form trends of the university students in certain departments were determined.
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I. GIRIS

Mobilya bireyin yasam seklini agiklamak i¢cin 6nemli bir
rol oynamaktadir. Mobilya tasarimi, kullanici davranis
modelini dogrudan gostermemek fakat dolayli yoldan dnemli
bilgiler vermektedir [1]. Kiiresellesme tiim sektorleri derinden
etkilemistir. Mobilya sektorii de en ¢ok etkilenenler
arasindadir. Giiniimiizde, tasarim ekonomik biiylimenin temel
itici giiclerinden biri haline doniigmistir [2]. Mobilyalar
tasarlamak igin profesyonel beceriler gereklidir [3]. Ayni
zamanda tiiketicileri iyi anlamak ve ihtiya¢ bilmek 6nemlidir.

Bilgi teknolojisinin ortaya c¢ikigi, pazarlamanin nasil
yapildigmi ve sirketlerin miisterileri hakkindaki bilgileri nasil
yonettigini degistirdi. Firmalarin verileri kullanmalar1 rekabet
avantaji elde etmeleri igin firsatlar olusturmustur. [4]. Veri
bilimi bu noktada biiyilk faydalar saglamaktadwr. Veri
madenciligi teknikleri, birgok karmasik gorev i¢in mobilya
endiistrisinde kullanilmaktadir. Veri madenciligi, biiyiik
miktarda veriden bilgi bulma sanatidir [5]. Veri ¢aligmalarmi
kolaylastiran ve ileri diizey projelerin gelistirilebilmesi i¢in
veri madenciligi araglari gelistirilmistir. Her aracin kendine
0zgli avantajlar1 ve dezavantajlar1 vardir. Sekil 1’de diinyada
kullanilan popiiler veri madenciligi araglar1 gosterilmistir. Her

ihtiyaca ve kullanincaya uygun bir veri araci
bulunabilmektedir [6].
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Sekil 1. Diinyada kullanilan popiiler veri madenciligi araglari (6).

Bu ¢alismada veri madenciligi algoritmalarindan biri olan
karar agaci ile Sinop tuniversitesi Ogrencilerinin mobilya
tasarimindaki ~ geometrik ~ formlara  karst  egilimleri
belirlenmistir.

Il. MATERYAL VE METOD

Calismada Sinop iinivertesi 6grencilerinin mobilya iist tabla
formlarma karst egilimlerin  belirlenmesi igin  anket
verilerinden faydalanilmigstir. Ankette ti¢ farkli boliim (Enerji
Sistemleri Miihendisligi, Niikleer Enerji Miihendisligi ve
[lahiyat) 6grencileri secilmistir. 149 Ogrenciden veriler
toplanmustir. Verileri toplamak igin kullanilan anket Tablo
1’de gosterilmistir.

Tablo 1. Anket drnegi
UST TABLA
FORMU

Kare

CINSIYET YAS BOLGE

Kadn Akdeniz

Bolgesi

18-25

Erkek 26-35 Daire Dogu

Anadolu

36-45 Dikdortgen Ege Bolgesi

Tiirev Giiney dogu

Anadolu

I¢ Anadolu
Bolgesi

46 Uzeri

Karadeniz
Bolgesi

Marmara
Bolgesi

Anket yolu ile toplanan veriler Rapidminer veri analiz
programu ile analiz edilmistir. Rapidminer yazilimi bilimsel
caligmalarda yaygin olarak kullanilmaktadir [7]-[9].

Caligmada  kullanilan  literatiire = uygun  olarak
simiflandirilmas iist tabla bigimleri (Kare, Daire, Dikdortgen,
Tiirev) sekil 2°de gosterilmistir [10].

(a) (b)

©

() (d)

Sekil 2. Ust tabla sekilleri a) Kare b) Daire ¢) Dikdértgen d) Tiirev (10).

Verilerin analizi 3’de

gosterilmistir.

icin hazirlanan proses sekil
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Karat agaci
algoritmas!

Decision Tree

Modein
wpgdlanmas

Apply Model

v

Modein
performans testleri

v

Sekil 3. Verilerin analizi i¢in hazirlanan proses

Calismada karar agaci algoritmasi segilmistir. Anketten
elde edilen verilerin modelde %80 egitim %20 test amaci ile

kullanilmugtir.

1. BULGULAR

Karar agaclari, bir 6grenme asamasi ve bir siniflandirma
asamasidan olusan iki agamali bir siirectir. Bu iki siireg
sonucunda bir aga¢ olusturulur ve veriler gorsellestirilir [11].
Bu sayede daha kolay anlasilir bir sekle doniigmiis olur. Sekil

4’de verilerin analizi

gosterilmistir.
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Sekil 4. Verilerin analizi sonucu olusturulan karar agaci

agact
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Karar agacinm metin hali asagida gosterilmistir:

yas = 18-25

| bolge = Akdeniz

| | cinsiyet = erkek: tiirev {tiirev=2, dikdértgen=0, daire=0,
kare=1}

| | cinsiyet = kadm: dikdortgen {tiirev=4, dikdortgen=6,
daire=0, kare=0}

| bolge =Dogu Anadolu

| | cinsiyet = erkek: tiirev {tiirev=06, dikdortgen=2, daire=0,
kare=0}

| | cinsiyet =kadin: tiirev {tiirev=>5, dikdértgen=0, daire=0,
kare=0}

| bolge = ege

| | cinsiyet = erkek: dikdortgen {tiirev=2, dikdortgen=3,
daire=0, kare=0}

| | cinsiyet =kadin: tiirev {tiirev=4, dikdortgen=1, daire=0,
kare=0}

| bolge Gilineydogu Anadolu: tiirev {tiirev=2,
dikdortgen=0, daire=0, kare=0}

| Dbolge = Karadeniz

| | cinsiyet = erkek: tiirev {tiirev=_8, dikdortgen=6, daire=2,
kare=0}

| | cinsiyet = kadmn: tiirev {tiirev=10, dikdortgen=4,
daire=5, kare=0}

| bolge =Marmara

| | cinsiyet = erkek: tiirev {tiirev=8, dikdortgen=0, daire=2,
kare=0}

| | cinsiyet = kadm: dikdortgen {tiirev=2, dikdortgen=3,
daire=0, kare=0}

| bolge =i¢ Anadolu

| | cinsiyet = erkek: tlirev {tlirev=7, dikdortgen=1, daire=0,
kare=0}

| | cinsiyet =kadmn: tiirev {tiirev=>5, dikdortgen=3, daire=0,
kare=2}

yas = 26-35

| bolge = Akdeniz: tiirev {tiirev=2, dikdortgen=0, daire=0,
kare=0}

| bolge Dogu Anadolu:
dikdortgen=1, daire=0, kare=0}

| bolge = Karadeniz: dikdortgen {tiirev=0, dikdortgen=8,
daire=0, kare=0}

yas = 36-45: tiirev {tiirev=1, dikdortgen=0, daire=0, kare=0}

dikdortgen {tiirev=0,

Karar agacinm ilk baslangici su sekilde okunabilir:

Yas1 18-25 arasinda, yasadigi bolge Akdeniz ve cinsiyeti
erkek ise {ist tabla begenisi genel olarak tiirevdir.

Karar agaclar1 sayesinde karmagik veri yiginlarindan
anlamli bilgiler elde edilebilmektedir. Caligma sonucu model
yiizde % 70 oraninda basarili sonuglar verilmistir. Bu sonuclar
kabul edilebilir diizeydedir.

IV.TARTISMA

Sonuglar mobilyada iist tabla begenisinde bolgeden
bolgeye biiyiik farkliliklar oldugu goriilmiistiir. Yine kadm ve
erkek acisindan bakildigi zaman bolgeden bdolgeye c¢ok
degistigi belirlenmistir. Bazi bolgelerde kadin ve erkekler
benzer formalar1 begenirken bazi bolgelerde farkli formlari
begenmektedir. Bu durum iilkemizin kiiltlirel zenginligi ile

aciklanabilir.
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V. SONUCLAR

Miisteri isteklerini anlamak ve dogru miisteriye ulagmak
giiniimiizde firmalar i¢in hayati 6neme sahiptir. Hammadde
olarak diisiiniilebilecek miisteri verilerinin anlamli bir bilgiye
doniismesi bu amaglara biiyiik katkilar saglamaktadir. Bilim
diinyasinda hem hemen tiim alanlarda veri bilimi {izerine farkl
bilimsel c¢aligmalar yapilmaktadir. Bu sayede veri
kiimelerindeki daha 6nce kesfedilmemis gizli kalmig bilgiler
ac1ga cikmaktadir. Giintimiizde artan veri miktarini ve degerini
diisiindiigiimiizde veri bilimi iizerine yapilacak ¢alismalarin
onemi anlasilmaktadir. Bu c¢alismada Sinop iiniversitesi
6grencilerinin mobilya tasarimindaki begenileri anlasiimaya
caligmistir. Calismada kurulan model tatminkar derecede
basarili olmugtur. Fakat daha fazla genisletilmis ve yeni
algoritmalar ile konu daha detayli incelenmeye ihtiyag¢ vardir.
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